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ABSTRAK

Permasalahan hidup sehat, kini menjadi trend di kalangan masyarakat. Buah adalah salah
satu makanan yang mengandung banyak vitamin, mineral dan serat. Pisang merupakan buah yang
paling banyak dikonsumsi dalam bentuk segar maupun diolah kembali. Berdasarkan data Badan
Pusat Statistik (BPS) produksi pisang di Indonesia menunjukkan peningkatan dari tahun 2021 ke
2023. Dengan peningkatan tersebut, pengelolaan pisang harus dilakukan dengan cepat dikarenakan
pisang merupakan buah klimakterik. Penggunaan teknologi deep learning untuk mengklasifikasikan
kematangan dan nilai gizi buah pisang menjadi solusi yang ditawarkan. Penelitian ini menggunakan
Convolutional Neural Network (CNN) dengan arsitektur MobileNet V2 untuk mengklasifikasikan
kematangan dan nilai gizi pisang.

Penelitian dilakukan dengan model yang telah dilatih sebelumnya dari Keras, yaitu
MobileNet V2. Dataset yang digunakan merupakan dataset primer sebanyak 4.000 citra yang terdiri
dari citra pisang ambon, kepok, dan susu. Dataset dibagi ke 16 kelas, yang masing masing kelas
dibagi lagi menjadi data latih, validasi dan uji. Lalu model dilatih dengan ukuran batch 32, laju
pembelajaran 0,0001, dropout 0,5, dan freeze layer -4. Model juga dilatih dengan metode
hyperparameter tunning. Pengujian dilakukan menggunakan matrik konfusi dan metrik evaluasi
performa.

Hasil penelitian menunjukkan bahwa hiperparameter terbaik adalah adalah ukuran batch
32, laju pembelajaran 0,0001, dropout 0,4, dan freeze layer -4 dengan validasi akurasi 0,8817 atau
88,17% dan loss validasi terendah yaitu 0,3939 atau 39,39%. Pada pengujian, ditemukan bahwa
penggunaan ukuran batch 32, laju pembelajaran 0,0001, dropout 0,5, dan freeze layer -10
mendapatkan perolehan terbesar dengan nilai accuracy 0,8567 atau 85,67%, precision 0,8609 atau
86,09%, recall 0,8625 atau 86,25%, dan f1-score 0,8587 atau 85,87%.

Kata kunci : Pisang, Teknologi, Artificial Interlligence, CNN
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ABSTRACT

Healthy living issues are now a trend among the public. Fruit is one of the foods that
contains lots of vitamins, minerals and fiber. Bananas are the most widely consumed fruit, either
fresh or processed. Based on data from the Central Statistics Agency (BPS), banana production in
Indonesia has increased from 2021 to 2023. With this increase, banana management must be carried
out quickly because bananas are climacteric fruits. The use of deep learning technology to classify
the ripeness and nutritional value of bananas is the solution offered. This study uses a Convolutional
Neural Network (CNN) with the MobileNet V2 architecture to classify the ripeness and nutritional
value of bananas.

The study was conducted with a previously trained model from Keras, namely MobileNet
V2. The dataset used is a primary dataset of 4,000 images consisting of Ambon, Kepok, and Susu
banana images. The dataset is divided into 16 classes, each of which is divided into training,
validation and test data. Then the model was trained with a batch size of 32, a learning rate of
0.0001, a dropout of 0.5, and a freeze layer of -4. The model was also trained using the
hyperparameter tuning method. Testing was carried out using a confusion matrix and performance
evaluation metrics.

The results showed that the best hyperparameters were a batch size of 32, a learning rate
of 0.0001, a dropout of 0.4, and a freeze layer of -4 with a validation accuracy of 0.8817 or 88.17%
and the lowest validation loss of 0.3939 or 39.39%. In testing, it was found that the use of a batch
size of 32, a learning rate of 0.0001, a dropout of 0.5, and a freeze layer of -10 obtained the greatest
gain with an accuracy value of 0.8567 or 85.67%, a precision of 0.8609 or 86.09%, a recall of
0.8625 or 86.25%, and an f1-score of 0.8587 or 85.87%.

Keywords: Banana, Technology, Artificial Intelligence, CNN
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