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ABSTRAK

Pengenalan penyakit tanaman khususnya pada bagian daun yang dilakukan
dengan visualisasi manual dinilai memiliki kompleksitas yang cukup tinggi.
Pengolahan citra digital merupakan salah satu alternatif yang peka untuk
mengatasi masalah pengenalan karakteristik fisik penyakit yang lebih tepat dan
objektif. Deep learning merupakan sub bidang dari machine learning yang
mengadaptasi jaringan syaraf tiruan dengan lapisan yang lebih banyak
dibandingkan dengan jaringan syaraf tiruan biasa. Jaringan syaraf konvolusional
(CNN) merupakan salah satu metode deep learning yang dapat digunakan untuk
mendeteksi dan mengenali sebuah objek pada sebuah citra digital. Adapun tujuan
penelitian Tugas Akhir ini adalah mengimplementasikan model arsitektur ResNet,
yang merupakan salah satu model arsitektur CNN, pada klasifikasi citra penyakit
daun.

Pada penelitian ini dilakukan klasifikasi untuk 10 (sepuluh) kategori citra
penyakit daun, yaitu keropeng apel, busuk hitam apel, busuk hitam anggur, esca
anggur, hawar daun anggur, bercak kering kentang, hawar daun kentang, bercak
bakteri tomat, bercak septoria tomat, dan bercak coklat tomat dengan total 5000
citra. Data citra diperoleh dari situs web Kaggle dan dijalankan serta dilatih pada
Google Colaboratory dengan menggunakan bahasa pemrograman Python.
Tahapan atau langkah pada penelitian ini adalah pengumpulan data,
prapengolahan data, pembuatan model, pelatihan model, dan analisa hasil dan
pengujian model.

Penelitian ini membandingkan 2 (dua) model arsitektur deep residual
network (ResNet), yaitu ResNet-50 dan ResNet-101. Percobaan sebanyak 4 (empat)
kali untuk masing-masing model dilakukan dengan parameter persentase jumlah
data validasi (10% dan 20%) dan besar learning rate (0,001 dan 0,0001).
Penelitian ini mendapatkan kesimpulan model ResNet-101 secara keseluruhan
memiliki kinerja yang lebih baik dibandingkan dengan ResNet-50 ketika dilakukan
pengujian dengan data citra sebenarnya.

Kata Kunci: Deep Learning, CNN, Deep Residual Network, Citra Penyakit Daun,
Klasifikasi
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ABSTRACT

Detecting leaf diseases carried out by manual visualization is considered to
have a high complexity. Digital image processing is one of the alternatives to
overcome the problem of recognizing the physical characteristics of the disease
more precisely and objectively. Deep learning is a sub-field of machine learning
that adapts artificial neural networks with more layers than ordinary artificial
neural networks. Convolutional neural network (CNN) is a method of deep learning
that can be used to detect and recognize an object in a digital image. The purpose
of this study is to implement the ResNet architecture model, which is one of the CNN
architectures, to classify leaf disease images.

In this study, there are 10 categories of leaf disease images, namely apple
scab, apple black rot, grape black rot, grape esca, grape leaf blight, potato early
blight, potato late blight, tomato bacterial spot, tomato septoria spot, and tomato
target spot with a total of 5000 images. Images were obtained from Kaggle and
trained at Google Colaboratory using Python programming language. The steps in
this study are collecting data, preprocessing data, building the model, training the
model, and analysis and testing the model.

This study compares two ResNet models, which are ResNet-50 and ResNet-
101. Four experiments for each model were carried out with percentage of
validation data (10% and 20%) and learning rates (0,001 and 0,0001) as the
parameters. This study concludes that ResNet-101 model has better performance
compared to ResNet-50 when tested with actual image data.

Keywords: Deep Learning, CNN, Deep Residual Network, Leaf Disease Images,
Classification.
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