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ABSTRAK

Kebutuhan analisis pada sebuah pendapat menjadi salah satu kegiatan penting yang dapat
dilakukan untuk melakukan evaluasi terhadap sebuah kebijakan atau produk yang dikeluarkan.
Kegiatan ini mengumpulkan pendapat beberapa orang untuk diklasifikasikan ke dalam kelas-kelas
evaluasi yang diinginkan. Masalahnya untuk melakukan pengklasifikasian dibutuhkan beberapa
data latih yang digunakan untuk melatih model mengenali bentuk kata atau kalimat yang ada pada
masing-masing kelas.

Textblob dan Vader merupakan dua pustaka dalam bahasa pemrograman Python yang
mampu mengklasifikasikan kata atau kalimat ke dalam beberapa kelas. Kedua pustaka ini mampu
mengklasifikasi kata ke dalam tiga kelas berbeda yaitu kelas positif, negatif dan netral. Untuk
melakukan perhitungan dan perbandingan hasil klasifikasi dari pustaka texblob dan vader
menggunakan dua algoritma yaitu Support Vector Machine (SVM) dan Naive Bayes. Setiap
algoritma menggunakan dua pendekatan berbeda sehingga total ada empat percobaan yang
dilakukan dalam penelitian ini.

Dari empat Kkali percobaan yang dilakukan dalam penelitian ini, pustaka vader selalu
mendapatkan nilai yang lebih baik dari pustaka textblob dalam semua aspek perhitungan.
Perbandingan nilai tertinggi dari pustaka textblob dan vader adalah sebesar 0.618 dan 0.656 untuk
perhitungan akurasi. Pada perhitungan presisi dan recall nilai tertinggi yang dihasilkan textblob dan
vader sebesar 0.601 dan 0.648 pada perhitungan presisi dan sebesar 0.597 dan 0.617 pada

perhitungan recall.

Kata Kunci : Textblob, Vader, Support Vector Machine, Naive Bayes, Text Mining, Scraping,
Youtube, Python.
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ABSTRACT

The Analysis in an opinion becomes one of the important activities that can be done to
evaluate an issued policy and product. This activity collects opinions from several people to be
classified into desired evaluation classes. The problem is to do classification, needs some of training
data that used to train model to recognize words or sentences in each classes.

Textblob and vader is two library for python programming language that can classify words
or sentences into several class. Both of them can classify of words into three different classes, namely
positive, negative and neutral class. To calculate and compare the result of classification from
textblob and vader use two algorithms that are Support Vector Machine (SVM) and Naive Bayes.
Each algorithm uses two different Approaches so totally there are four experiments conducted in
this study.

From the four experiments that conducted in this study, vader always gets better score than
textblob in all aspect of calculation. The highest comparison of textblob and vader is 0.618 and
0.656 for accuracy calculations. In the calculation of precision and recall the highest value from
textblob and vader is 0.601 and 0.648 in the precision calculation and 0.597 and 0.617 in the recall

calculation.

Keywords : Textblob, Vader, Support Vector Machine, Naive Bayes, Text Mining, Scraping,
Youtube, Python.
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